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Soluções para a Integração e Gestão da Mobilidade
Aérea 

Integração da mobilidade aérea avançada à mobilidade
urbana e no desenvolvimento sustentável das cidades 
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Pipeline -  Pontuação PestelWP 1

Processo de Embeddings
Embeddings:

Definição das Categorias

Le os arquivos

Transforma em Vetoriais

Compara Ambos
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Pipeline -  Pontuação PestelWP 1

Resultados Obtidos
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Pipeline -  Pontuação PestelWP 1

Vantagens
Captura signif icado, não só palavras

Ex. :  “administração pública” ≈ “polít ica”,  mesmo sem usar a palavra exata.

Escalável
Processa milhares de documentos rápido,  pois embeddings são vetores.

Explicável e ajustável
Boost de palavras-chave melhora transparência e controle.

Limitações
Perda de contexto longo

Embedding único não capta bem textos muito grandes.

Modelo não treinado para PESTEL
Modelo usado é geral ,  não jurídico → pode faltar precisão.

Pontuação relativa
Similaridade ≠ probabil idade.
Ex. :  8/ 10 = mais parecido com Polít ico do que com Tecnológico.
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Pipeline -  MiniLM (Miniature Language Model)WP 1

Origem e Arquitetura
 Criado pela Microsoft Research (Wang et al . ,  2020).
 Versão compacta do BERT/RoBERTa com disti l lation.

Treinamento
 Corpus multi l íngue (Wikipedia,  l ivros,  CommonCrawl) .
 Versão paraphrase-multil ingual-MiniLM-L12-v2  ajustada para
embeddings semânticos em 50+ idiomas.

Dimensão e Ef iciência
 12 camadas,  ~33M parâmetros (BERT-base tem 110M).
 Embeddings de 384 dimensões.

Aplicações
 Similaridade semântica,  classif icação,  busca,  análise PESTEL .

Fonte
 Disponível no HuggingFace:  sentence-transformers/paraphrase-
multi l ingual-MiniLM-L12-v2.
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LEXMLWP 1

Uso do Programa

Divergia quanto a buscas de

Leis .

Não tivemos sucessos quanto

a integração ao código.

Mais teste são necessários

para avaliar melhor a

ferramenta.


